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ILSA — ein integriertes Lernstil-Analysesystem fiir Moodle
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Abstract: Um Lernende in ihrer Lernumgebung besser zu erfassen und Lehrenden die
Moglichkeit zu geben, ihre Lehre zielgruppengerechter zu gestalten, kann ein integriertes Lernstil-
Analysesystem zur Verkniipfung von Lernstildaten mit Aktivitdts- und Leistungsdaten verwendet
werden. In diesem Beitrag wird ein eben solches System fiir das Lernmanagementsystem Moodle
vorgestellt und die Vorteile der unmittelbaren Integration in Moodle prasentiert.
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Konzept und Implementierung

Zur besseren Erfassung von Lernenden innerhalb einer Lernumgebung kdnnen Lernstile
(LS) nach dem Felder-Silverman Learning Style Model (FSLSM) [FB16] erhoben und
mittels Learning Analytics mit den Aktivitits- und Leistungsdaten der Lernenden
korreliert werden. Ein erstes Konzept wurde in [ZRS18] vorgeschlagen und im Rahmen
dieses Beitrags wird eine mogliche Umsetzung fiir das sehr weitverbreitete
Lernmanagementsystem (LMS) Moodle? vorgestellt. Das integrierte Lernstil-
Analysesystem (auf Englisch: Integrated Learning Styles Analytics System, kurz ILSA)
basiert auf zwei Komponenten zur Identifikation und Korrelation von LS-Daten sowie
Aktivitats- und Leistungsdaten. Die erste Komponente bietet eine Implementierung des
Index of Learning Styles (ILS) [SF19], die Lernende zur Identifizierung ihrer LS
bearbeiten konnen. Die LS werden unmittelbar berechnet und in unterschiedlichen
Visualisierungen fiir die Lernenden aufbereitet. Basierend auf ihren LS erhalten die
Lernenden Informationen iiber die Charakteristika ihrer LS und Vorschldge, deren
Umsetzung die eigenen Lernerfahrungen verbessern sollen.

Die zweite Komponente verkniipft die erhobenen LS-Daten mit Aktivitits- und
Leistungsdaten des LMS Moodle. Lehrende haben die Moglichkeit verschiedene LS-
Gruppen beziiglich ihrer Aktivititen zu untersuchen und zu vergleichen (siche Abb. 2)
Dazu werden in den in Abbildung 1 gezeigten Optionen die Aktivititen des LMS
ausgewahlt, sowie die Visualisierungsform (z.B. Balken- oder Tortendiagramm)
spezifiziert. Zudem kann der Zeitraum festgelegt werden, iiber welchen die Daten
korreliert werden sollen.

' RWTH Aachen, Informatik 9 (Learning Technologies), Ahornstr. 55, 52074 Aachen, {judel, roepke, zaric,
schroeder} @informatik.rwth-aachen.de
2 https://moodle.org/, zuletzt abgerufen am 19.03.2019

doi:10.18420/delfi2019 301



308 Sven Judel et al.

Aktivitiits- und sualisi 0 .

Kurs | Zeitinterval:
Aufgabe-Assignment 1 O Letzte Woche
Aufgabe-Assignment 2

absolut (Summe)

O Letzter Monat @ Ganzes Semester Erstelle Plot

O Anderer: Von| TT w o |ois[TT

Aufgabe-Assignment 3
Aufgabe-Coding challenge ES6 -
Aufgabe-Exercise 1 - OBJECTS Ai
Aufgabe-Exercise 1- DOM - try i
Aufgabe-Exercise 1 - Promises -
Aufgabe-Exercise 2 - THE PYRAM
Aufgabe-Exercise 3 - Asynx/Awa
Aufgabe-Exercise 5 - CLOSURES
Aufgabe-Exercise 5 - JS BASIC - 1
Aufgabe-Exercise 6 - - JS BASIC -
Aufgabe-Exercise 6 - CLOSURES
Chat-Chat and talk
Forum-Announcements
Forum-Forum and disccusions
Test-JS Advanced: Self - assessm
Test-JS DOM: Self-assessment te
Test-Knowledge test 1 v
O Gruppiere Aktivitaten und Dateien

Wihle die Learning Styles:
D Gruppiere die Kategorien jedes
Learning Styles

OlBilde die Schnittmenge

Stark Moderat

BN Datei-1.11 Variables and operators -
30

Active - Stark (3, 3)

Schwach

mplo.

Active - Schwach (16, 16)

Schwach

-Kursmodl angezoigt [ Datoi1.2 Blocks and control statomonts-Kursmodul angezoigt

Reflective - Schwach (30, 30)

Moderat Stark

Sensitive

Intuitive

Stark [ Moderat

| Schwach

Schwach ]

Moderat | Stark.

Visual

Verbal

Stark | Moderat

| Schwach

Schwach I

Moderat | Stark.

Sequential

Global

ADbb. 1: Ansicht der Lehrenden auf die zweite Komponente

Lernende konnen die Analysekomponente verwenden, um sich mit den korrelierten
Daten der Lernenden ihrer Lernstile zu vergleichen. Daraus konnen z.B. Schliisse
gezogen werden, welchen Materialien oder Lehreinheiten andere Lernende des eigenen
Lernstils mehr Aufmerksamkeit gewidmet haben. Dies ergidnzt die abstrakten
Empfehlungen der ersten Komponente, um konkrete Indikatoren zur Verwendung
bestimmter Lernmaterialien oder -aktivititen.

Die Integration in das LMS Moodle hat essentielle Vorteile. Durch eine direkte
Integration in das LMS unterschiedliche Datenquellen ausschopfen (z.B. Notenbuch,
Logdateien). Bestehende APIs erlauben den Zugriff auf LMS-Daten, sodass keine
Einspeisung zusétzlicher Daten nétig ist. Ein Export von Rohdaten und Visualisierungen
erlaubt die Weiternutzung der Daten in anderen Systemen. Weiterhin bleiben Lehrende
und Lernende in einem gewohnten Umfeld, dem LMS, und miissen nicht in ein neues
System wechseln, um die Dienste von ILSA zu verwenden. Die datenschutzrechtliche
Grundlage zur Verwendung der Daten wird von Moodle zentral definiert und eingeholt.
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